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PowerAI 人工智能马拉松编程大赛 

Hackathon for Finance Industry 
 

作品展示-第十四组 

（大赛二等奖） 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

• Character level RNN的multi-task 

learning in Tensorflow 

 Py文件是一体化的python代码，包含

训练和测试。 

Input_data.json是将分散的训练样本集

中后的结果。我们对所有的文字（含标

点符号换行符 等）建立字典，将原始文

件转化成相应的数值。 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

• 一个文件和相应label就是上面

一条记彔； 

• 字典就是数组： 如右图， 数字1

对应到全角字符3. 

• 字典只cover训练样本里出现的

字符集；如果再测试数据是没有

这样的数据，我们简单地忽略掉

这个字。 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

• 训练时的截图：出现的文字时RNN重构的随机对话，用来监测RNN本身的状态如何。虽然乍看模型重构的

sample乱七八糟，但还是反映了稍许人类语言的特征。 

• Tensorboard监控的是：在两

个小验证集上，后面两个任务

的分类器的状态。 

• 截图里可以看到的是：

production的loss下降的很快；

但是intension的loss下降很慢。 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

• 370个iteration后 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

• 最织结果生成的json文件如下： • 有个程序的使用绅节，用—help显示命令参数绅节 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

• 有些命令还未完全实现。但是train和test是完整

的：--nepoch 100 train 就可以启劢一个train 

• 当train了若干epoch后，session会dump到disk上，

这时就可以运行test来产生用于评估的结果了。 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

① 基本思想： 使用character level RNN的multi-task learning的框架 

② 框架图： 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

③ 一边让RNN学会重构输入的序列 

④ 一边让RNN的学会为两个分类准备合适的feature 

⑤ 端到端的建模和训练思路 

⑥ 最织的loss由重构的loss和两个分类的loss以适当的权重配比加和而成。 

⑦ 由于Intension的训练比较困难，我们加大了其再total loss中的权重 



作品展示 

2017年Q3 2017年Q2 2017年Q4 

⑧ 字首先由嵌入映射到稠的向量，这个嵌入是一并train出来的 

⑨ 两个分类器各自拥有自己的待train变量，共享的是嵌入和RNN的部分 

⑩ 原始文本丌做任何变换和清洗，是什么就是什么，换行符就是换行符输入。唯一的变化是首位添

上BOL（begin of line）和EOL（end of line）标记。 

⑪   代码可以支持多层的RNN结构，支持LSTM/GRU作为其中的CELL；Classifier也可以支持多层；

但实际由于训练时间和其他的约束，我们选取的就是代码中的参数。 

⑫   RNN是自己实现的，没有用tensorflow的现成的库，好处是支持任意劢态的串长度，丌需要对齐。

坏处是做batching的时候，只要长度一样的串才能batch在一起train，GPU利用率丌高。实际在CPU

上还可能跑地更快些。 

⑬   由于我们的模型丌依赖于分词，所有Extra地Corpus用丌上。 

 



个人评价 

有关比赛 

•     我们团队是来自于同一公司同一部门的同事（齐鲁资管 对冲基金部），大赛的组细很到位。由于工作内容十分相

关，看到大赛信息后我们立即决定参赛，最后还获得了奖励，可喜可贺：） 

• 这次大赛对于AI领域和金融领域来说都是难得的一次盛会。赛程中我们结识了周围的一些新小伙伴，最后还一起拍

了合照，整个赛程感到收获很多，特别的开心。对于比赛的QQ群，QQ群管理员热心回答问题，还上传了足够的有

关赛程和比赛机器环境的资料。我们团队在赛前虽完全没有碰过比赛环境，但最后也顺利的运行的训练和测试的代

码，可以归功于出色的比赛管理。 

• 环境问题上唯一要诟病的是网速问题，从一开始的下载数据，到实际执行，在织端上经常连回显字符都要花费数秒

时间，还希望将来有所改迚。 



个人评价 

有关作品 

• 我们最初是想做精绅一点的模型，比如分词，按照自然的对话结构建模。但实际拿到数据后，花费了近两小时的数

据清洗，发现异常太多，丌可能在剩下的时间里完成。这时我们分两种思路继续： 

1. 经典的词频方法，产生bag-of-word feature，训练分类器 

2. 使用RNN读入可变长的字串，提取特征后，直接送到分类器。做端到端的模型。 

最织提交的是RNN的模型。 

 



评委评价 

“这次的比赛在赛题上设置了一些陷阱题，比如在一部分对话中加入了大量

不同金融的理财产品的名字，如果参赛选手使用了词频的方式来做，那么准确

率会大大降低。同时，在客户的购买意愿上，大量使用了双重否定，因此也在

一定程度上增加了题目的难度。 

第十四组参赛队在整个比赛中使用了自己设计的神经网络来解决词向量和分类

问题. 由于给的语聊是没有打过标签的, 参赛团队使用了字向量的方式来绕开标

签问题，结果正面整体效果还是不错的，但是也带来了一个新的问题那就是效

率，所以我们最后看到在性能的比试上，该团队没有能够迚入前5名。但是他

们的lstm的分类神经网络设计的很好，所以,准确率在第二次提交的时候达到了

99%。” 



团队风采 


